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ähnlich dazu ...

Sei 𝑉 ⊆ ℝ3 ein Unterraum mit dim 𝑉 = 1.
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und mit dieser Theorie kommt der Übergang zum nächsten Thema... 
:D

Orthogonalität
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𝑣 = proj𝑉 𝑏 = Projektion von b auf V

⟺
def
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𝑝∈𝑉

𝑏 − 𝑝
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⟺
def
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= “der Punkt aus V mit dem minimalen Abstand zu b”



Projektionen!
zwei-dimensional kennt ihr das Problem schon! :)
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Projektionen!

time for a teeny tiny kahoot !!!
(with HUUGE prizes haha)
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mehr Aufgaben! :D
... dazu ähnlich:

Let 𝑆, 𝑇 ⊆ ℝ𝑛 be subspaces, and let 𝑢 ∈ 𝑆.
Show that for every 𝑣 ∈ ℝ𝑛,

proj𝑆+𝑇 𝑣 + 𝑢 = proj𝑆+𝑇 𝑣 + 𝑢



mehr Aufgaben! :D
ein cooler alternativer Beweis zu

𝐶 𝐴𝑇𝐴 = 𝐶 𝐴𝑇 ? :D



bis nächste Woche!

https://linalg.guru

https://linalg.guru/
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  Sei  V ⊆  ℝ 3  ein Unterraum mit   dim ⁡   ( V ) = 1 .


  Zeige, dass eine Matrix  B ∈  ℝ  2 × 3  existiert, sodass   rank ⁡   ( B ) = 2  und  𝒩  ( B ) = V .
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  Let  S , T ⊆  ℝ n  be subspaces, and let  u ∈ S .  


  Show that for every  v ∈  ℝ n ,


     proj  S + T ⁡   ( v + u ) =    proj  S + T ⁡   ( v ) + u


  C  (  A T A ) = C  (  A T )

